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* Tyrimo objektas: Triuksmuy pasalinimas vieno kanalo EKG
signaluose

* Tyrimo tikslai: Triuksmy pasalinimas siekiant pagerinti aritmijos ir
priesirdziy virpejimo aptikimo tikslumag vieno kanalo EKG
signaluose.

* Tyrimo uzdaviniai:

 Jvertinti aritmijos ir prieSirdziy virpéjimo klasifikavimag naudojant nemodifikuotus vieno
kanalo EKG signalus.

* DDPM kokybinis ir kiekybinis palyginimas su klasikiniais metodais ir kitais
generatyviniais metodais Salinant triukSmus is vieno kanalo EKG signaly.

* TriukSmo pasalinimo jvertinimas klasifikavimo aritmijos ir prieSirdziy virpéjimo atveju su
vieSai prieinamais ir Zive pateiktais duomenimis.

* TriukSmo pasalinimo metody ir klasifikavimo modeliy pritaikymas neSiojamiems
prietaisams ir jy efektyvumo jvertinimas.



Aritmijos tipal
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Aritmijos klasifikavimas (l)
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RR encoder captures rhythm information.

Short waveform branch captures local QRS morphology.
Medium waveform branch captures broader beat context.
Frequency branch captures spectral information.

The proposed method achieved competitive SET2 performance,
ranking second for V-class and third for S-class classification
among the compared methods.

TABLE III
MODEL PERFORMANCE COMPARISON WITH RECENTLY PUBLISHED
STUDIES FOR THE THREE-CLASS SETTING AND TESTING ON THE MIT-BIH
ARRHYTHMIA DATABASE SET2 (DS2)

Method source Metrics N 5 V
Precision (%) 9920 Te.80 87.86
Recall (%) 08.20 84.30 94.00
The proposed method F1 score (%) 08.74 8040 90.83
Precision (%) 08.21 87.34 96.73
Recall (%) 99.43 83.60 83.80
Z. Qiu et al. (2025) [4] F1 score (%) 08.42 85.51 89.82
Precision (%) 99.29 3648 68.91
Recall (%) 01.24 82.8%8 95.62
Z. Ran et al. (2024) [15] Fl score (%) - - -
Precision (%) 0000 8268 95.63
Recall (%) 0910 81.60 95.00
M. Farag (2023) [16] Fl score (%) - - -




V F1 Score

Aritmijos klasifikavimas (ll)
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Triuksmo pasalinimo jvertinimas aritmijos klasifikavimu (1)
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Triuksmo pasalinimo jvertinimas aritmijos klasifikavimu (Il)
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Triuksmo pasalinimo jvertinimas aritmijos klasifikavimu (l11)
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Triuksmo pasalinimo jvertinimas aritmijos klasifikavimu (1V)
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Kito pusmecio (lll) darbai

* Per ateinantj pusmetj planuojama kurti teorinj DDPM triuksmuy
salinimo model| ir pristatyti tarptautineje konferencijoje arba
straipsniu j zurnalg su cituojamumo rodikliu.]vertinti DDPM
galimybes duomenuy;

* Jvertinti DDPM galimybes duomeny augmentavimui ir jtakg kuriant
atsparesnius aritmijos klasifikavimo modelius. Rezultatus
pristatyti tarptautinéje konferencijoje arba straipsniu j zurnalg su
cituojamumo rodikliu;

* |Slaikyti ,,Masininis mokymasis“ dalyko egzamina.
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