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Moksliniy tyrimy ir disertacijos rengimo planas: Vilniaus

Darbo pavadinimas
Moksliniy tyrimy disertacijos tema apzvalga ir analizé (Lietuvoje ir uzsienyje):

1.1. Disertacijos tyrimo objekto detalizavimas.
1.2. Atlikti bady klasifikatoriy veikimo optimizavimui analitine apzvalga.

1.3. Nustatyti (identifikuoti) mokslines problemas, kylan&ias uzdaviniuose, susijusiuose su klasifikavimo
kokybés optimizavimu, o taip pat ir naudojant giliuosius neuroninius tinklus.

1.4. Tyrimo tikslo suformavimas.

Mokslinio tyrimo vykdymas:

2.1. Tyrimo metodikos sudarymas:
2.1.1. Tyrimo metodikos iSkeltiems uzdaviniams spresti parinkimas;
2.1.2. Teorinio ir empirinio tyrimy suplanavimas pagal pasirinktg metodika.
2.2. Teorinis tyrimas:
2.2.1. Klasifikatoriy efektyvumo galimybiy tyrimas optimizuojant mokymo aibés tasky parinkima.
2.2.2. Giliyjy neuroniniy tinkly panaudojimo galimybiy optimaliai mokymo aibei rasti tyrimas.
2.3. Empirinis tyrimas:
2.3.1. Sudaryty metody pritaikymas praktiniy uzdaviniy sprendimui.
2.3.2. Gauty duomeny analizé, rezultaty apibendrinimas, iSvady parengimas.

3.1. Tiksly, uzdaviniy, tyrimo metodikos, ginamuyjy teiginiy patikslinimas;
3.2. Analitinés disertacijos dalies parengimas;

3.3. Teorinés disertacijos dalies parengimas;

3.4. Eksperimentinés disertacijos dalies parengimas;

3.5. Bendryjy iSvady formulavimas.

Daktaro disertacijos parengimas ir svarstymas padalinyje

Daktaro disertacijos gynimas

Atskiry daktaro disertacijos daliy (tyrimo metodikos, rezultaty, ginamy teiginiy, iSvaduy, ir kt.) parengimas:
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Disertacijos tema, tyrimo objektai ir tikslas

Preliminari disertacijos tema:

Klasifikatoriaus (nesubalansuotos) mokymo aibés optimizavimas, siekiant geresnés klasifikavimo kokybés.
Tyrimo objektai:

Finansinio suk€iavimo duomeny optimizavimas, siekiant tikslesniy masininio mokymosi metody rezultaty.
Tikslas:

Sukurti arba patobulinti nesubalansuoty duomeny optimizavimo metodg, skirtg anomaliniy jvykiy
identifikavimui ir jy prevencijai.



Tyrimo uzdaviniai Vilniaus

— E—
|dentifikuoti tinkamus metodus |dentifikuoti aktualias mokslines
nesubalansuotos mokymo aibés problemas, kylancCias uzdaviniuose,
optimizavimui, susijusiuose su finansinio sukciavimo

aptikimu;

— E—

Sukurti arba patobulinti algoritmag Pritaikyti sukurtg arba patobulintg
nesubalansuotos mokymo aibés metodg realaus laiko duomenims ir
optimizavimui atsizvelgiant | naujo atlikti gauty duomeny analize,
tasko klasifikavima; rezultaty apibendrinima, iSvady

parengimag.



Vilniaus
universitetas

Literaturos apzvalga

Nesubalansuotos mokymy aibés problemos masininio mokymosi
kontekste:

« Standartiniai masSininio mokymosi algoritmai yra dazniausiai
nepritaikyti nesubalansuotoms duomeny aibéms [1];

* Nesubalansuotos duomeny aibés dydis dazniausiai kelia papildomy
problemy [2];

* Triuksmas duomenyse sukvalifikuojamas kaip viena iS klasiy [2]

Dazniausiai sitilomi sprendimo budai:
« Didesnés klasés nariy isretinimas mokymy aibéje (undersampling)[3]
« Mazesneés klasés nariy generavimas/kopijavimas (oversampling) [4][5]
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E. W. T. Ngai, Y. Hu, Y. H. Wong, Y. Chen, and X. Sun, “The application of data mining techniques in financial fraud detection: A classification framework and an academic review of literature,” Decision
Support Systems, vol. 50, no. 3, 2011, doi: 10.1016/j.dss.2010.08.006.
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Egzaminai: Publikacijos: Moksliniy tyrimy apzvalga ir
* Informatikos ir « Publikacija .anl\?llztet: i mokslines problem
informatikos inzinerijos recenzuojamame klfs o ?ds 165 propiemas,
tyrimo metodai ir mokslo Zurnale arba ylancias uzdavinidose, -
metodika konferencijy susijusiuose su klasifikavimo
> - kokybés optimizavimu
N L medziagoje
* Netiesiniai statistikos 99 « Tyrimo tikslo suformavimas.
modeliai masiniy o _

« Tyrimo metodikos sudarymas:

« Tyrimo metodikos iSkeltiems
uzdaviniams spresti parinkimas;

 Teorinio ir empirinio tyrimy
suplanavimas pagal pasirinktg
metodika.
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